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ANALITICA DE DADES
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Analitica de dades, el cor de la 14.0
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El valor de les dades

Sir William Davenant £¥ 2 Seaueix olllil.‘Pic:':" rA.rchive ¥ % Segueix
The world before computers - staff sorting Computing Division at the Department of the
Treasury, mid 1920s

4M used tickets from “London
Underground to analyse line use in 1939.
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Entropy

Una mica de terminologia

: | BigData
Data Mining \_ / Optimization
Funetion Approximation . Graph Algorithms 3

Planning

Matural Language
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Que podem resoldre amb l'analitica de dades?

Types of Analytics Techniques Human input
H::_llhﬂon Escrintlve AnaIEs Decisions  Actions
Data Hll'ﬂrﬁ What happened?

What-If Analysis

Root. Diagnostic Analytics
W Why did it happen?

Regression Analysis Predictive Analytics
. ; What will happen?
Causal Forecasting

Prescriptive Analytics
What should | do?

Artificial Intelligence
How to enhance or replace human

reasoning 7
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BIG DATA

<>



eureca! | Cambra Comerg Manresa

Cenare Tecrolbgic de Catalury

Big Data

Conjunts de dades que, pel seu volum, la seva naturalesa diversa (varietat) i la
velocitat a que han de ser processades, ultrapassen la capacitat dels sistemes
informatics habituals.

e Per a algunes persones, Big Data es per una mida
> 65.536 x 256.

e En general, tenim Big Data, quan la seva mida no
permet I'emmagatzematge i I'analisi en un Unic
ordinador gran.
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Big Data

Wal-Mart gestiona més d'un milié de transaccions de clients per hora, la informacié
s'emmagatzema en una base de dades amb una mida superior a 2,5 Petabytes (2,0 x 1016 bits).

Tele-Medicine Remote Patient Monitoring

=

-
Changing the way e
interoct with our conegivers

Monaging pﬂkm‘rkd signs more
effectively in the hospltal and ho me

Mobile Workflow and ] L] ] Big Data

Care Coordination Solutions i Population Health Management
Information-enabled Smart Devices
hY
Driving better elinical outeomes . Using the power of data to monoge
and pa tient cane =2 ourmost chollenging healthoore sves

Managing and monitonng how
e aahere o our treatment

Al 2016 un hospital tipic generava 665 terabytes (5.32 x
1015 bits) de dades per any.
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l THE RAPID GROWTH OF GLOBAL DATA

The preduction of data is expanding at an astonishing pace. Experts
now point to a 4300% increase in annual data generation by 2020
Drivers include the switch from analog to digital technologies and the

rapid increase in data generation by individuals and corporations alike THROUOM

2012: CUSTOMERS WILL
START STORING 1 EB
OF INFORMATION.
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oompoo v WM i (i RN, of world data was
1,000,000 petabytes L i " PAT Maore than 70% of the digital universe is

knowledge was

210 single-
sided DVDs. generated by individuals, But enterprises have

bytes \ 255 axabytes.
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Big Data

Estem convertint en dades molts aspectes del
mon que mai s’han quantificat abans:

biyscarsciviy consumed food MY
ST o gt inougns fendsnip
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QUE ES LA INTEL-LIGENCIA ARTIFICIAL?
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Terminologia basica en Intel:-ligencia Artificial

Conceptes que les empreses han de coneixer

La intel-ligéncia artificial (1A), és la intel-ligencia exhibida per maquines. En
ciéncies de la computacid, una maquina «intel-ligent» ideal és un agent ‘
racional flexible que percep el seu entorn i porta a terme accions que
maximitzin les seves possibilitats d'exit en algun objectiu o tasca.

Col-loquialment, el terme intel-ligencia artificial s'aplica quan una maquina
imita les funcions «cognitives» que els humans associen amb altres ments
humanes, com ara: «aprendre» i «resoldre problemes».
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Terminologia basica en Intel-ligencia Artificial

Conceptes que les empreses han de coneixer: Machine Learning

Atribuir a la maquina la capacitat d’aprendre és un dels pilars fonamentals de la intel-ligéncia artificial. E| Machine
Learning és el camp de la ciéncia de la computacié que s’ocupa d'ensenyar als ordinadors a desenvolupar
determinades tasques sense necessitat de fer una programacié expressa o ad hoc. Hi ha diverses maneres d'abordar

el problema:

Aprenentatge

Supervisat

Aprenentatge No
Supervisat

Aprenentatge

Reforcat

Té lloc quan l'ordinador rep dades
"etiguetades" que consisteixen en
parells d'inputs i outputs (exemple:
una imatge d'un gat correctament
etiquetada com "gat"). D'aquesta
manera, la maquina aprén regles
generals que li permeten atorgar a

cada input la seva etiqueta correcta.

Es un mecanisme molt eficacg per
classificar o predir valors futurs.

Té lloc quan l'ordinador rep dades no
etiquetades i desenvolupa la
capacitat de descobrir estructures i
patrons inherents a les dades. Una
de les aplicacions més importants és
el clustering el resultat de la qual és
I'obtencié de grups de dades que
comparteixen caracteristiques
similars.

Es tracta d'una disciplina que atorga
a la maquina la capacitat d'aprendre
per mitja d'una metodologia de
prova i error. En aquest cas,
I'ordinador és instruit per assolir un
determinat objectiu en un entorn
dinamic. El programa aprén a
mesura que realitza accions
repetidament, mesurant el feedback
rebut i millorant el seu
comportament de manera iterativa.
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Terminologia basica en Intel:-ligencia Artificial

Machine Learning workflow

TRAINING FIT/TRAIN A
DATA CLASSIFIER

v

TEST
-1 TEST/PREDICT PREDICTIONS
DATA
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Terminologia basica en Intel:-ligencia Artificial

Conceptes que les empreses han de coneixer: Deep Learning

Ty —

El deep learning és un sub-camp del machine
learning els algoritmes d'aprenentatge del qual es
basen en xarxes neuronals multicapa. Es tracta
d'estructures matematiques que emulen el
mecanisme biologic de les connexions neuronals.

Les xarxes neuronals van apareixer el 1950, pero
els avencos tecnologics en capacitat de
computacio, units al fenomen del Big Data han
fet possible que els algoritmes basats en deep
learning s'aproximin o millorin el rendiment
huma en camps com el reconeixement de veu o
d'imatges.
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APLICACIONS PIONERES IA
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Reconeixement d'imatges

La intel-ligencia artificial dona solucié automatica, actualment, de manera gairebé perfecta a problemes como el
reconeixement de veu, de imatges i el processat de llenguatge natural.




eurecat | Cambra Comerg Manresa 20 <>

Cenare Tecrolbgic de Catalurya

Reconeixement de cares

Who is this? ‘whio is this? Who is this?

who is this? who is this? Wwho is this?

DeepFace (Facebook): Percentatge d’encert del 97.35%, superior al
d’una persona entrenada per a aixo.



eurecat |

LI 4

Noves aplicacions: navegacio I mapeig

Tienda Aspiradoras  Ventiladores y Calefactores Airblade™ Mi cuenta Soporte

Robot Dyson 360 Eye™

El nuevo robot aspirador de Dyson

Vea a James Dyson
presentando el
nuevo Dyson 360
Eye™ en Tokio

A
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Traduccio automatica
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Generacio de musica

signin | or [Createaccount'| Upload ees

deepjazz

All  Tracks Playlists Reposts

o deepjazz on Metheny
Hi! I'm deepjazz, an Al built by Ji-5ung Kim. You

T T |||||||||||| |||||IM ca check aut y surecodean i orvisi

d 1 deepjazz On Metheny ... 1 Epoch > ]
: & ]
djf 2 deepjazz On Metheny ... 16 Epochs

d 3 deepjazz On Metheny ... 32 Epochs
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CASOS D’APLICACIO
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Aplicacions per I'empresa

-

o

» Optimitzacio de preus

* Processat i gestio de reclamacions

* Forca laboral i planificacio de torns.

* Previsio de demanda i aprovisionament
d’'inventari.

 Oferta en temps real i personalitzacio.

» Optimitzacié d'enrutament

» Optimitzacié de cartera

* Prediccio d'abandonament (churn)

* Puntuacio de leads comercials

~

/
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Desenvolupament d'un sistema predictiu basat en tecniques d'IA
per optlmltzar el proces d’ |nJeCC|o de plastic
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Desenvolupament d'un sistema predictiu basat en tecniques d'IA
per optimitzar el procés d’injeccio de plastic
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Predictive
System

Recommended
- setup parameters
based on
historical data
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Desenvolupament d'un sistema predictiu per optimitzar
les operacions de manteniment de plantes
de plaques fotovoltaiques
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Desenvolupament d'un sistema predictiu per optimitzar
les operacions de manteniment de plantes
de plaques fotovoltaiques

Planta Fotovoltaica Modelado ANFIS | | Optimizacién | | Interfaz de Usuario |

- i i MMt
Wi 00 ©

“/\* v Acciones de v' Control / Gestion
mantenimiento v Reports / Informes

A A
\/

| Diagnéstico

\/

v' Anlisis de datos
v’ Extraccion de
indicadores

v' Instrumentacién
v' Monitorizacién de operacién
v Adquisicién y envio de datos

. .
~—
el -
v Curvas de operacion
v’ Rendimientos

v" Modelado de planta

v’ Perfiles de uso

v’ Extraccion de patrones v’ Supervision
de operacion

v' Prediccién de estados

v’ Diagnéstico de fallos
v’ Avisos / Alarmas
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Modul de planificacio i seqiienciacio de processos industrials
basat en Intel-ligéncia Artificial per ser integrat a un MES
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Desenvolupament etiquetes actives mitjancant tecnologies
I.0.T & Near Field Communication, produides a gran escala

RAM(



https://www.youtube.com/watch?v=-ajfeu13JFQ&feature=youtu.be
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tecnio
catalonia

ACCIO

‘I"' Generalitat
i de Catalunya

GRACIES

jordi.palmiola@eurecat.org

info@eurecat.org @ www.twitter.com/eurecat_news @ www.facebook.com/Eurecatorg

www.eurecat.org
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